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RESUMO

O presente trabalho tem como objetivo principal analisar se ha relacdo de simultaneidade entre
renda per capita e desigualdade de renda. Sabe-se que no Brasil a baixa renda per capita e uma
alta desigualdade de renda existem desde pelo menos boa parte do século XX, tendo atravessado
periodos ditatoriais e democraticos sem grande mudanca nestes aspectos. Para contextualizar a
desigualdade de renda no Brasil, a primeira parte do trabalho ¢ dedicada ao seu estudo mais
aprofundado, de modo a elucidar os problemas que esta caracteristica da nacao brasileira traz
ao desenvolvimento sustentdvel do pais, assim como a caracteristica inercial que ele apresenta.
Em seguida ¢ feita uma investigacdo econométrica usando um modelo de equagdes simultaneas
com a estimativa de informacao completa, analisando a relagdo destas duas variaveis com outras
variaveis socioecondmicas, onde foi verificado que a hipdtese de simultaneidade entre a renda
per capita e a desigualdade foi estatisticamente significante. Também foi verificado que o
impacto da desigualdade de renda na renda per capita foi negativo e estatisticamente
significante. Assim buscou-se trazer uma contribuicdo, mesmo que partindo da anélise de um
espaco temporal curto, para o debate da desigualdade de renda brasileira a nivel social e
econdmico.

Palavras-chave: Renda per capita. Indice de Gini. Simultaneidade.



ABSTRACT

This graduation paper analyzed the relation of simultaneity between income per capita and
income inequality. It is known that in Brazil the income per capita is low and the inequality is
one of the biggest in the world, since at least the XX century, and going through dicatorships
and democratic governments unchanged. To contextualize the income inequality in Brazil, the
first chapter of this work is focused in it’s study, as to elucidate the problems that this
characteristic of the Brazilian nation brings. Next, the relation is estimated using a simultaneous
equation model and a full information maximum likelihood estimative, using income per capita
and income inequality together with other variables, as to verify if the hypothesis of
simultaneity between the first two. This hypothesis was found to be statistically significante.
The impact of the inequality in the income was also significant and negative. This paper has
brough a contribution, even if it analyzed a short time span, for the debate around income
inequality in Brazil in social and economics terms.

Keywords: Income. Gini Index. Simultaneity.
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1 INTRODUCAO

1.1 TEMA E PROBLEMA DE PESQUISA

Cada vez mais a desigualdade de renda ¢ vista tanto pela academia quantos por governos
como um dos problemas atuais que deve ser enfrentado pelas nac¢des, dado o seu impacto na
economia, na sociedade, e na politica. Apesar desse amplo interesse, a diminuicdo da
desigualdade ¢ considerada um problema de dificil resolugdo, por ser uma questao complexa e
multicausal. Isso resulta em interpretagdes ambiguas, com multiplas solu¢des, decorrentes da
ampla variedade de fatores que podem levar a essa condi¢do. A falta de um consenso sobre as
suas causas e quais as suas solugdes corretas pode levar a politicas ineficazes, que podem até
mesmo agravar a situacdo. (Cavalcante, 2020).

Nas ultimas décadas, a desigualdade de renda no mundo passou por diversos niveis, de
acordo com a conjuntura de cada pais e de acordo com as tendéncias globais. Ao longo do
século XX pode-se elencar quatro momentos significativos em relagdo a desigualdade de renda
no Ocidente: primeiro, o processo de concentragdo de renda até a Grande Depressdo de 1929,
seguido pela reducdo de seu nivel entre 1929 e a Segunda Guerra. Terceiro, relativa estabilidade
durante o Pos Guerra, at¢ meados de 1970, observada especialmente na Europa Continental.

Por fim, ap6s a década de 1970, a desigualdade de renda torna a crescer (Cavalcante, 2020).

Griéfico 1 — Indice de Gini, comparagio com paises selecionados — 2000 - 2019
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No Brasil, estudos a partir de tabulagdes do imposto de renda, que contém informacdes
da renda da populacdo desde 1920, mostram que a desigualdade de renda no comego do século
XX nao era tao diferente do nivel observado nos paises mais desenvolvidos (Souza, 2016, p.
213), passando a divergir amplamente por ndo acompanhar a redugdo em seu nivel que houve
entre 1929 e a Segunda Guerra. Aqui, diferente dos paises mais desenvolvidos da Europa e
América do Norte, que diminuiram a sua desigualdade no periodo da Segunda Guerra, a
desigualdade aumentou durante o Estado Novo e na Segunda Guerra, com aumento da
concentragdo de renda no 1% mais rico. O mesmo aumento da concentracdo ocorreu nos anos
logo apds o golpe militar de 1964. Por fim, nos anos de 1980 houve aumento da desigualdade
por conta da crise econdmica persistente dessa década, que diminuiu a renda dos mais pobres
via a inflacdo extremamente elevada. Apesar da redemocratizacdao de 1985, a concentragdao no
topo nao sofreu uma reducdo significativa, apesar de ter havido distor¢des pela enorme inflagao
da época. O fato da Constituicdo de 1988 ter um carater nominalmente redistributivo ndo trouxe,
na pratica, grandes medidas de redistribuicdo de renda (Souza, 2016).

Ja no século XXI a desigualdade de renda no mundo continua crescendo, principalmente
apos a crise de 2008, que teve impacto na distribui¢do de renda tanto nas economias em
desenvolvimento quanto nas desenvolvidas (Cavalcante, 2020). Desde entdo, observa-se um
aumento da quantidade de pessoas vivendo em situagdo de pobreza, uma tendéncia que ocorreu
simultaneamente ao crescimento do numero de bilionarios do mundo, que dobrou de tamanho.
O crescimento da populacdo nas extremidades da populagdo ¢ um indicativo claro de que a
riqueza global apresentou um movimento de concentragdo em relacdo a este ultimo grupo. No
Brasil especialmente apds 2015 as pesquisas indicam que as taxas de pobreza e miséria estao
aumentando. O indice de Gini, que seguia uma trajetéria decrescente desde 2002, voltou a

crescer nesse periodo (Cavalcante, 2020).

Grafico 2 — Indice de Gini para a renda domiciliar per capita — Brasil, 2001 - 2019
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A importancia de uma economia com menos concentracdo de renda e mais
uniformemente distribuida deve ser destacada pela sua forte relagdo com o desenvolvimento
econdmico, politico e social dos paises. Uma economia com um alto nivel de concentracao de
renda esté associada a falta de progresso das nac¢des, diminuindo o mercado interno dada a baixa
demanda por bens e servigos. Também est4 associada negativamente como uma dificuldade a
ser superada para a formacdo do capital humano nacional, dificultando a forma¢do de uma
populacao com acesso a educagdo, saneamento basico e saude, por exemplo, fatores que levam
a formacdo de uma populacdo com alta produtividade, que consequentemente leva a uma
economia com um crescimento mais sustentdvel a longo prazo. Também estd associada a
reducdo de produtividade e consequentemente a redu¢do do crescimento sustentavel a longo
prazo. Nas esferas politica e social a desigualdade de renda est4 associada a baixa coesdo social,
que se traduz no sentimento de pertencimento a na¢ao, criminalidade elevada, baixa mobilidade
social e a medidas protecionistas. (Cavalcante, 2020)

A reducdo da desigualdade se mostra um processo dificil pois ela ¢ resultado das
institui¢des nacionais e das politicas publicas que as modelam, envolvendo esferas como a das
regras tributarias, legislacao trabalhista, politicas de bem-estar social e educacdo. Souza (2016)
argumenta que ela tem um carater inercial, dado o seu relacionamento com a estrutura e com
as instituicdes do pais, que representam uma somatoria de decisdes, tanto grandes quanto
pequenas. E o resultado do relacionamento entre o Estado e as elites econdmicas. Assim, apesar
de pesquisas e estudos indicarem a importancia da maior distribuicdo de renda para mitigar a
concentragdo, pouco progresso € observado para a sua reducdo de fato. Esse carater inercial da
desigualdade. Souza (2016) argumenta que ela ¢ inercial, tendendo a manter o seu nivel, salvo

por grandes rupturas das instituicdes. Em um exemplo de equilibrio de desigualdade de renda:

Um modelo formal simplificado [...] demonstra a possibilidade da
existéncia de um tipo de equilibrio politico-econdomico em que trés
desigualdades se reforcam mutuamente: uma grande desigualdade
educacional gera um alto nivel de desigualdade de renda — como se
observa no Brasil. Essa desigualdade de renda ou riqueza, por sua vez,
pode implicar uma distribui¢do desigual de poder politico, na medida
em que a riqueza gera influéncia sobre o sistema politico. E a
desigualdade de poder politico reproduz a desigualdade educacional, ja
que os detentores do poder ndo utilizam o sistema publico de educacao,
e ndo tém interesse na sua qualidade, dependendo apenas de escolas
particulares. (FERREIRA, 2000, p. 155)
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Em paises com alta desigualdade, a elite tem mais recursos politicos e financeiros que
lhes d4 vantagem para obter posi¢cdes mais vantajosas, inclusive com maior poder de veto, o
que lhes da possibilidade de obter posi¢des ainda mais vantajosas. Essa caracteristica das
democracias desiguais faz com que as reformas graduais e estruturais tenham uma dificuldade
elevada em sair do papel, caso a propria elite ndo as veja como vantajosas para si. Isso faz com
que a democracia tenda a ndo adotar medidas radicais e imediatas, que trazem mais risco de
desorganizacdo social. Dai se da o carater inercial da desigualdade de renda, onde mudancas
redistributivas s6 conseguem suceder em momentos de grande crise e ruptura, que numa
combinagdo de fatores podem fornecer a algumas pessoas uma breve capacidade de reforma
profunda, alterando a estrutura e as suas institui¢des vigentes, trazendo maior redistribuicao de
renda (Souza, 2016). Assim, as possibilidades de uma reforma com carater redistributivo no

pais se tornam pequenas, ainda mais apos tantos diferentes ciclos econdmicos que passaram.

Uma consequéncia pessimista ¢ que, se essa interpretacdo estiver
correta, as perspectivas para que o Brasil caminhe progressivamente
para niveis de desigualdade semelhantes aos dos paises ricos sao
desanimadoras. Empiricamente, nao ha casos bem conhecidos de paises
que tenham partido de um grau tdo alto de concentragcdo de renda no
topo e avangado de forma tranquila e gradual até percentuais proximos
aos de um pais europeu tipico. Caso essa seja uma prioridade politica,
o desafio ¢ realizar um feito inédito. (SOUZA, 2016, p. 334)

Além da tendéncia inercial, outro fator que dificulta a diminui¢ao da desigualdade se da
na percep¢do que as pessoas t€ém da sua propria riqueza. Os mais ricos do pais se posicionam
na camada intermedidria, ou at¢ mesmo na mais pobre. De fato, em torno de 30% da populacao
considera que para estar entre os 10% mais ricos do pais € necessario que a renda seja na casa
dos R$ 50 mil reais por més. Na verdade, uma renda de R$ 2,9 mil mensais ja € suficiente para
se enquadrar na casa das 10% mais ricas do pais. R$ 5,7 mil mensais te enquadram na casa dos
5% mais ricos do pais. R$ 19,5 mil mensais te enquadram no 1% mais ricos do pais, ¢ R$ 76
mil mensais ¢ a renda minima para se enquadrar entre os 0,1% mais ricos do pais (Valores
nominais de 2013) (Souza, 2016, p.232). Ao considerarmos a renda mensal médias destes
extratos da populagdo, os valores sdo ainda maiores. O 0,1% mais rico recebia em média R$
235 mil mensais, um valor 4,5 vezes maior que o observado logo abaixo, entre o 1% mais rico,

que recebia uma renda média mensal de R$ 53 mil mensais.
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Ao compararmos com 0s 5% ou 10% mais ricos, a distdncia entre estas parcelas da
populagdo com o 0,1% mais rico aumenta consideravelmente — 12,2 ¢ 19,6 vezes mais,
respectivamente —, enquanto os valores médios comegam a se aproximar mais do que ¢
associado com a classe média urbana, com médias de R$ 19 mil mensais para os 5% e de R$
12 mil mensais, compativeis com o funcionalismo publico executivo federal (Souza, 2016).
Esta dificuldade na propria percepgao de riqueza pode dificultar que medidas de redistribui¢ao
sejam vistas como benéficas. O fato de que ha concentragdo elevada de renda entre a parcela
mais rica da populacdo, acima dos 99%, aliado com o baixo salario médio mensal do Brasil, na
casa dos R$ 2 mil mensais, faz com que o salto para passar dos 10% mais ricos ou 5% mais
ricos para o centésimo mais elevado seja extremamente improvavel.

Assim, uma grande parcela da populagdo tende a se associar com os percentis mais
baixos dos rendimentos mensais do Brasil, por dois fatores: o baixo nivel de renda média
brasileiro, muito menor do que a populagcdo pensa; e o alto nivel de concentragdo de renda

observado acima do percentil 99% (Cavalcante, 2020).

Grafico 3 — Concentragao de renda entre os 10% mais ricos no Brasil
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Assim, observando a piora nos indicadores sociais brasileiros a partir de 2015 e visando
fomentar o didlogo sobre a desigualdade de renda brasileira, o presente trabalho busca trazer
informagdes sobre o impacto da desigualdade na renda da populagdo, e como a sua reducao
poderia impactar o bem-estar da mesma através de uma possivel melhora na renda per capita,

amparado pelos dados do Censo 2010.

1.2 OBJETIVOS

1.2.1 Objetivo Geral

O proposito desta pesquisa € o de observar a relagdo apresentada entre a desigualdade
de renda, via o indice de Gini, e a renda per capita, € como estas se relacionam com fatores de
capital humano e de capital estrutural, como a esperanca de anos de vida, expectativa de anos
de estudo, taxa de luz e taxa de coleta de lixo. Esta relagdo serd analisada através dos resultados
obtidos com 0 modelo apresentado, indicando como os fatores humanos e estruturais escolhidos
se comportam com a desigualdade de renda e a renda per capita. O intuito ¢ o de trazer
informagdes aos leitores sobre estes fatores socioecondmicos do pais, especificamente sobre a
renda per capita e sua relacdo com concentragdo de renda do pais, onde um maior entendimento
do panorama geral pode auxiliar na priorizagdo de politicas que poderiam ter um impacto

concreto no desenvolvimento nacional e na redu¢do da pobreza.

1.2.2 Objetivos Especificos

1. Estimar a relagdo dos parametros associados as variaveis endégenas do modelo, renda
per capita e indice de Gini.

2. Avaliar qualitativamente os parametros encontrados no modelo, associados tanto as
variaveis enddgenas quanto exodgenas, para que se possa ter novas perspectivas sobre a

desigualdade de renda e da renda per capita.
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1.3 JUSTIFICATIVA

O Brasil apresenta uma tendéncia infeliz: a combinacdo de uma grande desigualdade de
distribuicdo de renda aliada a elevados niveis de pobreza. Enfrentar esta desigualdade ¢ mais
desafiadora dada a heranga de injustica social do pais, onde parcelas inteiras da populagao
foram impedidas de usufruir de condi¢des basicas de dignidade e cidadania (Barros, Henrique,
Mendonga, 2001)

Visando entender a origem da pobreza no Brasil, especificamente se a origem dela era
decorrente da escassez de recursos ou da ma distribuicdo de recursos existentes, oS
pesquisadores R. Barros, R. Henriques e R. Mendonga (2001) observaram em suas simulagdes
que o impacto que a redu¢do da desigualdade tinha na redu¢do da pobreza era maior do que o
impacto do crescimento econdmico, indicando uma maior sensibilidade da pobreza brasileira
ao primeiro.

Eles argumentam que o Brasil ndo ¢ um pais pobre, pois o PIB brasileiro figura entre um
dos maiores do mundo. Assim, a extensdo da populacdo brasileira decorre ndo da falta de
recursos, mas sim da estrutura econdmica do pais, que concentra grande parte da riqueza nao
mao de poucas pessoas.

Observando a lista dos paises mais ricos do mundo em 2020 encontramos o Brasil na 12°
posi¢do. Fazendo o mesmo exercicio para a lista dos paises mais desiguais do mundo, no mesmo
ano, com base no Indice de Gini, encontramos o Brasil na 9* posi¢do, atris apenas de
Mogambique, Suazilandia, Republica Centro-Africana, Sdo Tomé e Principe, Zambia,
Suriname, Namibia e Africa do Sul (Banco Mundial, 2021).

Simultaneamente ao Brasil, o mesmo fendmeno ¢ observado em outros paises da América
Latina, com movimentos proximos ao observado aqui nos ultimos anos. Entre 2000 e 2010, por
exemplo, o PIB per capita cresceu e o indice de Gini caiu em 12 dos 17 paises da regido (Souza,
2016 p. 142), transformando a regido em um simbolo de queda de desigualdade, onde a
diferenga salarial associada ao grau escolar diminuiu, junto a criagdo ou expansao de programas
de transferéncia de renda direta, como o Bolsa Familia. A tendéncia da desigualdade brasileira
era aceita com otimismo, onde a evolugao deste processo nos faria atingir niveis estadunidenses
de desigualdade em 10 anos, chegando ao patamar canadense em 25 anos (Souza, 2016).

No entanto, vemos atualmente que essa visdo otimista do passado confrontou a realidade
do presente, onde a economia desacelerou, terminando por colapsar em 2015, com uma queda

do PIB de 3,8%. O indice de Gini do Brasil, caia em ritmo acelerado no comego do século,
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estagnou ap6s 2013, voltando a crescer nos ultimos anos. O nivel canadense de desigualdade,
caso sigamos nesse ritmo de redistribui¢do de renda, ficou para 2070 (Souza, 2016).

A analise da desigualdade e a sua relagdo com a riqueza ¢, mais do que um trabalho
estatistico, um esfor¢o de termos um debate sobre a influéncia mitua que elas podem vir a ter.
Este trabalho se propde, assim, a estudar a relagdo entre a desigualdade de renda e a renda per
capita. A hipdtese sugerida ¢ que estes dois fatores apresentam simultaneidade, onde a
desigualdade tem uma relagdo negativa com a renda per capita. O intuito ¢ o de discutirmos a
substitui¢do das politicas publicas que veem a queda da desigualdade como uma consequéncia,
exemplificada na frase "crescer o bolo para depois dividi-lo", para politicas publicas que
ativamente busquem a redistribuicdo de renda no pais, de modo a impactar positivamente a

renda per capita da populagao.

1.4 METODOLOGIA

A pesquisa partira de uma analise tanto bibliografica quanto documental, de carater
qualitativo e quantitativo, numa perspectiva que permita analisar objeto da pesquisa,
representada através de dados do censo do IBGE, sob a otica de conceitos tirados da
bibliografia.

M. Marconis, e E. Lakatos (2003) definem a pesquisa bibliografica como aquela que
abrange toda a bibliografia publica relacionada ao tema. Neste trabalho isso inclui a revisdo de
textos, artigos, e teses produzidas por autores do tema. Esta pesquisa servird como
fundamentagdo teodrica para a contextualizagdo dos dados primarios obtidos através do censo,
de forma que possamos definir conceitos usados como a pobreza, riqueza, concentra¢do de
renda e desigualdade.

Os autores M. Marconis, ¢ E. Lakatos (2003) também definem também a pesquisa
documental como aquela onde a coleta de dados provém de fonte primdrias. Neste trabalho,
dados do censo 2010 do IBGE serdo usados, através de microdados disponiveis no portal Atlas
do Desenvolvimento Humano no Brasil. O Censo 2010 contém informagdes sobre os 5.565
municipios brasileiros, e de 14 foi obtido os valores que compde as variaveis de renda per capita,
indice de Gini, expectativa de anos de estudo, taxa de lixo, esperanca de vida ao nascer e taxa

de luz, usados no presente trabalho.
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As variaveis exdgenas (expectativa de anos de estudo, taxa de lixo, esperanca de vida
ao nascer e taxa de luz) foram padronizadas, de modo que tenham média 0 e desvio-padrao 1.
As varidveis endogenas (renda per capita e indice de Gini) tiveram a sua distribuicao
normalizadas pelas transformacdes logaritmica e logistica, respectivamente. Estas
transformagdes, por serem monotdnicas crescentes, nao alteram a propor¢ao dos nimeros. Uma
ressalva destas transformacdes ¢ que os resultados passam a ser interpretados como as
mudangas percentuais que os betas trazem as varidveis dependentes (Gujarati; Porter, 2011).
Porém, como estamos interessados apenas no sinal dos parametros e ndo na sua magnitude, a
sua interpretacdo se mantém. A vantagem destas normalizagdes ¢ que ela reduz a assimetria das
distribuicdes, que vai de 0 ao infinito, no caso da renda per capita, e de 0 a 1, no caso do indice
de Gini, de modo que elas se aproximem da distribui¢do normal, ou gaussiana.

O modelo econométrico trabalhado observou a simultaneidade entre os termos de erro
da renda per capita e do indice de Gini. Nesses casos, considera-se necessario o uso de modelos
de equagdes simultdneas (Gujarati; Porter, 2011) de modo a fazer uma estimativa nao
enviesada. Estes modelos devem ser usados quando h4 endogeneidade entre a variavel de
interesse e seus regressores. O uso de regressdes que nio consideram a simultaneidade das
variaveis, como o dos MQO, traz resultados enviesados e ndo consistentes. O modelo de
equacdes simultineas do presente trabalho ¢ composto de duas equagdes, uma para cada
variavel enddgena.

A estimativa dos parametros do modelo se deu pelo método da méxima verossimilhanga
com informa¢do completa (full information maximum likelihood), onde os parametros de
interesse do modelo sdo calculados sucessivamente até que seja atingido o ponto maximo, onde

a chance de encontrar os valores obtidos no Censo seja a maior possivel.

1.5 ESTRUTURA DO TRABALHO

A estrutura do presente trabalho encontra-se dividida em quatro capitulos; sendo a
primeira a apresentagdo ao contexto da desigualdade brasileira, com uma breve introdugdo ao
nivel que ela se encontra, seus problemas, sua historia, e a sua trajetoria recente.

O segundo capitulo traz a revisdo bibliografica das variaveis tratadas no modelo
econométrico, tanto endogenas quanto exogenas, de modo a introduzir ao leitor a sua

interpretacdo material, ndo s6 como um valor numérico.



22

O terceiro capitulo traz o resultado do modelo econométrico trabalhado, assim como
uma interpretagdo para as estimativas encontradas, de modo compreender a relagao encontrada
entre a expectativa de anos de estudo, a taxa de lixo, a esperanca de vida ao nascer e a taxa de
luz com a renda per capita e com o indice de Gini.

Por fim, o quarto capitulo engloba as argumentagdes apresentadas ao longo do trabalho,

permitindo a colocacdo das consideracdes finais.
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2.0 REVISAO DA LITERATURA

O Censo realizado pelo IBGE traz informagdes sobre diversas questdes que podem
interessar a uma pesquisa, a nivel domiciliar, de todos os municipios brasileiros. Assim, ¢
possivel obter dados sobre diversas esferas sociais, geograficas, de renda e trabalho etc. que
possa interessar. O presente trabalho, visando obter informacdes sobre os impactos de variaveis
socioecondmicas na renda per capita ¢ no indice de Gini, selecionou duas variaveis de
infraestrutura, taxa de lixo e taxa de luz, que estdo relacionadas com a renda e com a
desigualdade gracas ao seu papel basico na preven¢ao de doengas da primeira e na inser¢ao no
mundo moderno que a segunda proporciona, onde a falta de acesso a luz e a tecnologias como
a internet podem trazer perda de oportunidades, por exemplo. Também foram selecionadas duas
variaveis de capital social, expectativa de anos de estudo e esperanca de vida ao nascer, pois ha
sinais de que a educacdo ¢ uma das maiores origens da desigualdade de renda do Brasil (Barros,
Mendonga, 1995). Ja a esperanca de vida ao nascer ¢ um indicador geral de desenvolvimento,
sendo maior nos estados brasileiros com maior renda per capita e menor nos com menor renda
per capita (IBGE, 2010).

As variaveis selecionadas tiveram o seu valor selecionado a nivel municipal.

2.1 RENDA PER CAPITA

A renda per capita ¢ um indicador para a renda individual de cada pessoa dentre um
domicilio. Sendo assim, € a razdo entre o somatério da renda de todos os individuos residentes
em domicilios particulares permanentes e o nimero total desses individuos, colhido em todos

os municipios brasileiros através do Censo 2010. (Atlas Brasil, 2013).
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Grafico 4 — Médias mensais para a renda domiciliar per capita, renda individual total e renda total do trabalho —
Brasil, 1973 - 2013 (R$ 2013)
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Fonte: Souza, 2016, p. 140

Em 2010, a renda per capita mensal auferida entre as pessoas com 10 ou mais anos de
idade era de R$ 1.202,00, com uma consideravel diferenca entre as areas urbanas e rurais, onde
este ultimo representou 46,1% do observado nas areas urbanas, indo de R$ 1.294 reais para R$
596 reais. Esta diferenca foi menor na Regido Nordeste, onde foi de 44,0%, e maior na regiao
Sul, onde foi de 62,8%. No Norte a renda per capita média urbana foi de R$ 1.070 reais, ¢ a
rural foi de R$ 538 reais. No Nordeste a renda per capita média urbana foi R$ 806 reais, e a
rural foi de R$ 927 reais. No Sudeste a renda per capita média urbana foi de R$ 1.441, e a rural
R$ 735. No Sul a renda per capita média urbana foi de R$ 1.354, e a rural foi de R$ 850. No
Centro-Oeste a renda per capita urbana média foi de R$ 1.480, e a rural foi de R$ 874.

A as regides do Centro-Oeste e Sudeste obtiveram as maiores rendas, seguida pela
regido Sul. O Nordeste foi a regido de menor rendimento, igual a 56,7% do auferido no Centro-
Oeste, enquanto o segundo mais baixo, da regido Norte, auferiu 67,3% desta regido (IBGE,
2010).

Segundo o IBGE (2010), a diferenca de renda entre homens ¢ mulheres também foi
expressiva. A renda per capita mensal das mulheres representou 70,6% do auferido pelos
homens. A maior diferenca na renda per capita mensal média entre homens e mulheres se deu
no Norte, onde foi auferido um percentual de 75,5%, seguido pelo Centro-Oeste, onde a
diferenca ficou em 73,1%. No Nordeste foi auferido uma diferenca de 72,0%, no Sudeste de

70,9% e no Sul de 70,3%.
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Uma das maneiras de se medir a concentragdo de renda se da auferindo a parcela da
renda obtida pelos 10% mais ricos e pelos 10% mais pobres. Quanto maior a parcela obtida
pelos primeiros e menor a obtida pelos Gltimos, mais concentrada serd a economia. Em 2010 os
10% mais ricos do Pais obtiveram 44,5% do total de rendimentos, enquanto os 10% mais pobres
obtiveram 1,1%. Os 10% mais ricos obtiveram mais do que o dobro dos 50% mais pobres da
populagdo, que obtiveram apenas 17,7% do total dos rendimentos do Pais.

A maior porcentagem apropriada pelos 10% mais ricos se deu no Centro-Oeste, com
46,7%, seguido pela regido Norte, com 45,9%. A menor porcentagem se deu na regido Sul, com
40,4%, seguida pela regido Sudeste, com 44,6%. A menor porcentagem apropriada pelos 10%

mais pobres se deu na regido Norte e Nordeste, representando 1% do total.

2.1 INDICE DE GINI

O Indice de Gini foi criado pelo matematico italiano Conrado Gini, com o intuito de
medir a distribuicdo de algum recurso, como por exemplo renda, em um determinado grupo.
Assim, ¢ possivel medir como a distribuicdo deste recurso varia com o tempo, dentre outras
possibilidades. Isso permite uma profundidade maior ao estudar como a renda esta distribuida
em uma populagdo. Por exemplo, numa economia A com R$ 100 reais totais divididos entre
uma populagdo de duas pessoas, onde uma tem R$ 99 reais e a outra tem R$ 1 real, a renda per
capita média sera de R$ 50 reais para cada. Ja numa outra economia B com R$ 100 reais totais
divididos entre uma populag@o de duas pessoas, onde uma tem R$ 50 reais e a outra também
tem R$ 50 reais, a renda per capita também sera de R$ 50 reais, mesmo tendo uma distribuigao
do recurso renda mais equitativa do que na economia A. A diferenca na distribuicdo entre as
duas economias ficaria aparente no indice de Gini delas.

Fundamentalmente, ele ¢ obtido pela razdo entre a linha de perfeita igualdade — a linha
de distribuicdo onde a renda obtida pelos 10% mais pobres ¢ igual a 10% da renda total, por
exemplo — e a curva de distribuicdo daquele recurso, chamado de curva de Lorenz. A curva de
Lorenz para um recurso @ ¢ a curvay = L(p), onde a fragdo p mais pobre neste recurso (10%
com menos renda por exemplo) detém uma fragdo L(p) do total (1% da renda disponivel)

(Farris, 2010).
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Figura 1 — Curva de Lorenz
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Fonte: Hoffman, 2006.
Nota do autor: A area a representa a area da desigualdade. No presente trabalho, representa o indice de Gini.

Nos estudos de distribuicao de renda, ele permite auferir a diferenga entre a renda dos
mais pobres com a dos mais ricos deste grupo. O indice varia de 0 a 1, onde 0O representa o
maximo de igualdade — todos obtém a mesma renda. O valor 1 representa a maxima
desigualdade — um individuo obtém toda a renda.

Este indice ¢ amplamente usado nas pesquisas domiciliares e censos populacionais em
muitos paises, inclusive no Brasil com o PNAD e o Censo do IBGE. E preciso fazer uma
ressalva, porém, que alguns fatores dificultam a medicdo da desigualdade de renda através da
destas pesquisas domiciliares, por mais que elas abranjam todo o territdrio nacional. Inclusive,
a subestimac¢do dos rendimentos reais das parcelas mais ricas da populagdo, como o 1%, 0,1%
mais ricos, pelas pesquisas domiciliares, ¢ conhecida desde a década de 19030 (Souza, 2016, p.

154).
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Grafico 5 — Comparacdo entre a fragdo da renda recebida pelo 0,1% mais rico nos dados tributarios, PNADs ¢
Censos Demograficos — Brasil, 1960 - 2013
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Fonte: Souza, 2016, p. 235

Alguns dos fatores que dificultam a mensuragdo real dos rendimentos destas parcelas
da populagao citadas por Souza (2016) incluem:

Taxas de nio participacio e ndo resposta mais elevadas: a parcela mais rica tende a
ndo se mostrar disponivel as entrevistas ou a recusar responder as questdes sobre rendimentos,
por motivos como dificuldade de se obter a localizagdo, preocupacdo com seguranca e
privacidade, falta de tempo, alto custo de oportunidade, dentre outros.

Subdeclaracio de rendimentos: tanto por motivos de falta de conhecimento total ou
parcial da sua renda conforme mais renda dispdem, dada a dificuldade de se ter todos os dados,
como por constrangimento em revelar suas informacdes para entrevistadores de nivel
socioecondmico mais baixo, dentre outros.

Limitacoes no processamento dos dados: para evitar a propagacdo de erros
decorrentes de falhas na coleta de dados em estatisticas agregadas, algumas agéncias impde um

valor maximo, ou truncamento, dos rendimentos domiciliares coletados.

Quanto mais rico, maior a tendéncia a subnotificdo. Souza (2016) notou em seu trabalho
que os dados auferidos entre os impostos de renda, PNADs e Censos Demograficos passam a
se aproximar a partir do décimo mais rico da populagdo. Alguns destes problemas afetam nao
sO 0s mais ricos, como também os mais pobres, pela falta de um domicilio particular, por

exemplo. Assim, o indice de Gini tende a ter uma representacdo mais real na parcela da
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populacdo que ndo estd nos extremos das rendas. Diversos autores tém usado os dados
tributarios do imposto de renda para medirem o grau de desigualdade de seus paises, pois estes,
por serem obrigatorios, tendem a representarem melhor a verdadeira desigualdade de renda
(Pedro H. F. G. Souza, 2016). Este trabalho, de modo a facilitar a contextualizacdo da
desigualdade de renda brasileira para o leitor, tem como base o indice de Gini pelo seu facil

reconhecimento.

Matematicamente, o indice de Gini ¢ obtido através da expressdo (IBGE 2010):

=12 = Dy ()
nXii, Vi

Onde:

n ¢ o total da populagdo (de pessoas de 14 anos ou mais de idade, com rendimento, ou
de domicilios particulares permanentes, com rendimento domiciliar);

i ¢ o nimero da ordem da unidade da populacdo, apds a ordenacdo pelo valor do
rendimento;

y; € o valor da variavel y (rendimento) para a i-ésima unidade da populagao;

y(i) ¢ o valor da i-ésima estatistica de ordem da variavel y na populagao.

Dessa forma, o indice de Gini pode ser calculado pelo IBGE a nivel municipal, pois em
sua pesquisa eles perguntam o total da renda dos moradores acima de 14 anos dos domicilios.
Pela pesquisa em si sabem o total de habitantes acima de 14 anos, de modo a auferir o indice
de Gini de cada municipio.

Em 2010 foi auferido um indice de Gini de 0,526 no Brasil. Dentre as regides do Pais,
o menor indice foi auferido na regido Sul do Pais, com um indice de 0,481. O mais alto foi
auferido na regido do Centro-Oeste, de 0,544.

O indice de Gini se mostrou mais elevados nas areas urbanas do que nas areas rurais.

Também se mostrou mais elevado entre os homens do que entre as mulheres.
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2.2 EXPECTATIVA DE ANOS DE ESTUDO

Segundo o Atlas (2013) ¢ o “niimero médio de anos de estudo que uma geracao de
criangas que ingressa na escola devera completar ao atingir 18 anos e idade, se os padrdes atuais
se mantiverem ao longo de sua vida escolar”.

No Brasil, a menor expectativa encontrada ¢ de 4,34 anos em Roraima, enquanto a
média dos 10% com menor expectativa de alfabetizacdo do pais estd na ordem de 8,11 anos. A
mediana da expectativa de anos de estudo no brasil em 2010 era de 9,47 anos, enquanto a média

era de 9,46.

2.3 TAXA DE COLETA DE LIXO

Segundo o Atlas (2013) “¢ a razdo entre a populagdo que vive em domicilios com coleta
de lixo e a populagdo total residente em domicilios particulares permanentes multiplicados por
100. Estdo incluidas as situagdes em que a coleta de lixo realizada diretamente por empresa
publica ou privada, ou o lixo ¢ depositado em cacamba, tanque ou deposito fora do domicilio,
para posterior coleta pela prestadora de servico. Sdo considerados apenas os domicilios
particulares permanentes localizados em area urbana.”

As regides com maior cobertura da coleta de lixo se deram nas regides Sudeste, com
95%, regido Sul, com 91,6%, e em seguida a regido Centro-Oeste, com 89,7% dos municipios
com coleta de lixo. As regides Norte e Nordeste apresentam as menores taxas de coleta de lixo
do Pais, porém indicam melhora entre os Censos de 2000 a 2010. Enquanto as areas urbanas
apresentam mais de 90% de taxa de coleta de lixo em todas as regides, as areas rurais ainda
apresentam um baixo indice, de 26,9% em 2010. Nestas regides a op¢do adotada pelos
moradores tende a ser a queima do lixo, que apresentou alta entre 2000 e 2010, ou o despejo
em terreno baldio, que apresentou neste periodo, dada a dificuldade e o alto custo a coleta de

lixo rural. (IBGE 2010).
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2.4 TAXA DE LUZ ELETRICA

O Atlas (2013) define a taxa de luxo como “a razdo entre a populacdo que vive em
domicilios particulares permanentes com iluminagao elétrica e a populagdo total residente em
domicilios particulares permanentes multiplicado por 100. Considera-se iluminagao
proveniente ou ndo de uma rede geral, com ou sem medidor.

O fornecimento de energia elétrica foi medido pelo IBGE pela primeira vez no Censo
2010, quando foi constatado que a energia elétrica € o servigo prestado aos domicilios do pais
com a maior cobertura, de 97,8%, com maior amplitude na area urbana (99,1%) do que na area
rural (89,7), onde mesmo menor ainda ¢ amplo.

Quase todas as regides do pais apresentaram indices acima de 90%, onde a regido Sul
apresentou o melhor indice, de 99,3%, seguido da regido Sudeste, com 99,0%, e a regidao
Centro-Oeste, com 98,5%. Em seguida as regides Nordeste, com 96,9% e a regido Norte, com
89,2%. Este ultimo indice da regido Norte ¢ influenciado pela sua baixa cobertura na area rural
da regido, onde apenas 61,5% dos domicilios particulares tinham energia elétrica proveniente
de distribuidora. A época do Censo 2010, 1,3% dos domicilios brasileiros ndo tinham energia
elétrica.

No Censo 2010, a menor taxa de luz vista num municipio foi de 27,41%, no Para, a
mediana foi de 99,39% e a média foi de 97,19%, indicando uma presenga consistente no

territorio nacional.

2.5 ESPERANCA DE VIDA AO NASCER

O Atlas (2013) define a esperanca de vida ao nascer como “o nimero médio de anos
que as pessoas deverdo viver a partir do nascimento, se permanecerem constates ao longo da
vido o nivel e o padrao de mortalidade por idade prevalecentes no ano do censo.”

No Brasil, a menor esperanca de vida encontrada no censo 2010 foi de 65,3 anos, no
estado de Pernambuco. A maior esperanca de vida foi de 78,64 anos, no estado do Rio Grande
do Sul.

A média foi de 73,09 anos, € a mediana foi de 73,47 anos.
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2.7 CONCEITOS ECONOMETRICOS

2.7.1 CONCEITO DE EQUACOES SIMULTANEAS

O uso de equacdes simultaneas se faz necessario quando queremos estimar mais de uma
variavel de interesse em um modelo econométrico, seja por ter um modelo de equilibrio geral
entre as equacdes, como o modelo de oferta e demanda (Gujarati; Porter pg 668), ou para
mantermos a regressao valida em casos em que hé correlacdo entre o termo de erro e o regressor.
Nestes casos, o uso de alguns modelos, como o dos Minimos Quadrados Ordindrios, com uma
regressao y; = By + B1x; + u;, se torna enviesado e inconsistente, pois uma de suas hipoteses
exige que o regressor x seja independente do termo de erro u. Isso garante que ndo haja
correlacdo entre o termo de erro u e o regressor X.

Nestes casos, quando o y ¢ determinado por x € os x, por sua vez, também ¢ determinado
por y, ou seja, hd uma relagdo simultanea, ou de mao dupla, entre y e x, ndo permite que o valor
médio de y seja previsto pelos valores de x. A simultaneidade torna a distin¢do entre varidveis
dependentes e explicativas dificil, pois o regressor deve ser independente do erro. Nesses casos,
¢ melhor considerar as variaveis que podem ser determinadas simultaneamente pelas demais
como um vetor de varidveis endogenas, enquanto as demais sdo o vetor de varidveis exogenas.
(Guyjarati; Porter, pg 667, 2011). Para o uso do Método dos MQO, seria preciso demonstrar que
as variaveis y; e y, estdo distribuidas independentemente de u; e u,, respectivamente. Caso
contrario, a sua aplica¢do nessa equacao conduziria a estimativas de parametros inconsistentes
(Guyjarati; Porter, 668).

Assim, este trabalho usard um sistema de duas equacdes, uma para a renda per capita e
uma para o indice de Gini. Partimos da hipdtese de que as duas equagdes sdo simultdneas no
modelo por haver uma correlagdo entre os seus termos de erro 14, u,. O parametro de correlacao
entre os termos de erro € o pardmetro 70, ou p. Assim, partimos da hipétese de que a distribui¢ao

deste parametro p ¢ uma normal bivariada, de modo que

Uy, U, ~ NormalBivariada(p)
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Figura 2 - Distribui¢do Normal Bivariada

Fonte: elaboracao propria.

Nota: covariancia entre duas variaveis conforme auferido neste modelo = -0.00012844

A funcdo da densidade de probabilidade normal bivariada ¢ dada por
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Onde p ¢ a correlagdoentre x e y, 4 = (Z;) ¢ o vetor das médias e X = (
y

matriz de varidncia-covariancia entre as varidveis, que no presente trabalho ¢ matriz de

variancia-covariancia normal.

O modelo tem distribuigdo normal bivariada pois ele ¢ composto de duas varidveis
endogenas, aqui demonstradas de forma explicita num sistema genérico de duas equacdes

simultaneas

{)ﬁ =Y11Y2 + Br1x11 + Br2Xx12 + Uy 2)
Y2 = V12Y1 t Ba1X11 + PazXaz + Uy

Cada uma das variaveis endogenas de (3) ¢ tratada por uma transformagdo, para que
fiquem com a sua distribuicao de probabilidade normalizada, de acordo com a figura 1. Estas
transformagdes ndo alteram os resultados obtidos, por serem monotdnicas crescentes, ou seja,
preservam a ordem dos numeros (Wooldridge, pg. 186). Na primeira equagdo do sistema ¢
aplicada a transformagdo logaritmica, normalmente aplicada em fung¢des de renda pois a sua
distribuicdo tende a ser assimétrica, com os saldrios mais altos alterando a distribui¢do, gerando
uma cauda excessivamente longa. Para tornéd-la mais proxima a distribuicdo normal, aplica-se
a transformag¢do logaritmica — a tUinica restri¢do desta transformacdo ¢ que ndo pode haver
valores igual ou abaixo de 0 (Wooldridge, 2012, pg193). Para o indice de Gini, que tem o seu
dominio entre 0 e 1, aplica-se a transformacao da funcao logit, que normaliza a sua distribui¢ao.

Assim, o modelo fica na forma

V2

In(y;) =11 +v1ln <1 ) + B12%X1 + P13Xz + Uy

2

(3)

y
In <1 _zy ) = P21 +v2In(yy) + BazXy + Baax, +uy
2
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2.7.2 FUNCAO DA MAXIMA VEROSSIMILHANCA

O método da Méaxima Verossimilhanga foi introduzido na década de 1920, mas ganhou
for¢ca como método de estimativa econométrica com o advento da computacdo estatistica e o
enorme pulo na capacidade de calculo que os novos computadores trouxeram. Enquanto outros
métodos econométricos, como o do MQO, sdo baseados em féormulas definidas para chegar em
uma solugdo (Osborne, 2015 p. 8) a estimativa por maxima verossimilhanca ¢ um método
iterativo, onde os parametros sao trocados a cada reiteracao, dificultando o seu uso sem o auxilio
de programas de computador. Ao chegarem no valor para os coeficientes que maximizam a
probabilidade da funcdo de verossimilhanga de obter os valores observados, o programa cessa
e o resultado ¢ apresentado.

Uma amostra (X1, V1, X3, V2, -, Xn V), retirada de uma populagdo com a fungdo de
densidade de probabilidade f (x, y; 8), tem a sua fungéo de probabilidade conjunta definida pelo

produto das fung¢des de densidade de cada observacao

[ [reyie @)

1_[ FOy530) = £y 13 0) X F (g, yi 0) X oo X £ (s Y3 0) (4.1)

Para encontrar o vetor de pardmetros 8, que maximiza a probabilidade de observar os
dados da amostra que se tem em maos, usa-se a fun¢do de verossimilhanga L£(8; x, y). Assim,
torna-se fixo os valores de x e y, e o vetor de pardmetros 6 ¢ recalculado a cada reiteragdo, até
que os parametros encontrados sejam os que maximizem a probabilidade de obter os valores
observados na amostra.

Segundo Roussas (2011), a estimativa de maxima verossimilhanga ¢ o produto da

funcdo de cada observacdo da amostra
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£@xy) = [rewys0) (4.2)

Usualmente usa-se o logaritmo dessa fun¢@o, de modo que o produto se torna uma soma

In£(8;x,y) =In] [ fCxu7:) = D Inflaeyis0) (5:2)

Onde 6 = (.uxli Hxyr Oxyr Oxy) P)
Como vimos, para facilitar o célculo, aplica-se a func¢do logaritmica, de modo a

converter o produto em soma

InL(6;x,y) = z Inf(x,y;0) (6.5.1)

Por fim, considerando que f(x, y; ) ¢ a fungdo de distribuicdo normal bivariada como
visto em (1), a transformag¢do logaritmica de uma distribui¢do normal bivariada resulta na

equacao de verossimilhanca-logaritmica

n n n
InL(6;x,y) = —nIn(2m) — E(G)Z() - Eln(aj) - Eln(l —p?)

- %Z l(xi ;x” ’”) —2p (xi ;x”xi) (yi ;ﬂyl) + (yi ;y#y‘)l (6.5.2)

y

3 RESULTADOS

De acordo com as técnicas discutidas nas seg¢des anteriores, segue na Tabela 1 os

resultados obtidos do modelo.



Tabela 1 — Resultados do Modelo
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RDPC Gini
E AnosEstudo -16013,2
(0,501)
T Lixo -0,00736 -12804,3
(0,570) (0,501)
T Luz -0,189™
(0,000)
EspVida 0,247 -54297,5
(0,000) (0,501)
Constante 6,028 -968666,2
(0,000) (0,501)
71 -2,340™
(0,000)
12 1593220
(0,501)
o) 0,61692982"*"
(0,000)
G, 39735.489""
(0,501)
p -.52048155™
(0,000)
In L 256,85493
N 5565

p-valor em parénteses; " p < 0.05,™ p<0.01, ™ p <0.001

Fonte: elaboragéo propria.

Na Tabela 1, temos a primeira coluna, onde sdo expostos os parametros do modelo. Na
coluna ‘RDPC’ temos as estimativas dos parametros para a primeira equagdo do modelo, que
estima a relacdo das variaveis de capital social e de infraestrutura selecionados na renda per
capita dos municipios brasileiros em 2010. Na coluna ‘Gini’ a mesma estimativa ¢ feita, mas
tendo a varidvel de interesse o indice de Gini. Abaixo de cada estimativa estd o seu p-valor,
onde um, dois, ou trés asteriscos apos a estimativa do parametro indicam o seu nivel de
significancia de 10%, 5% ou 1%, respectivamente.

Duas ressalvas que devem ser feitas neste modelo ¢ que analise dos parametros dos
resultados do modelo conforme nesta se¢ao so nos diz a direcao dos impactos das varidveis no
modelo, mas ndo a sua intensidade. Ou seja, indicam se uma variavel, ao aumentar, causam um
efeito de crescimento ou de queda na variavel de interesse. A segunda ressalva a ser feita € que
o espago temporal € curto, sendo composto por dados do Censo 2010 apenas.

Analisando primeiramente as variaveis endogenas do modelo e seu pardmetro g, vemos

que hipotese de que ha simultaneidade entre a renda per capita e o indice de Gini ndo pode ser
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descartada a nivel de significancia de 99%. O seu sinal ¢ negativo, conforme a bibliografia
citada nos primeiros capitulos do presente trabalho sugere, onde o crescimento de um leva a
diminui¢do da outra. O sinal do parametro y;, referente ao impacto do indice de Gini na renda
per capita, foi negativo e estatisticamente significante, o que ¢ mais um indicativo de que o
crescimento do indice de Gini tem uma relagao negativa com a renda per capita, dado o modelo.
Assim, conforme sugere Barros, Henriques ¢ Mendonga (2021), ha espaco para o aumento da
renda da populagdo dado a riqueza total disponivel e sem um necessario aumento da economia
para o mesmo efeito

O sinal do parametro 75, referente ao impacto da renda per capita no indice de Gini, deu
positivo, porém nao € estatisticamente significante. Isso indica uma possivel tendéncia a maior
concentragdo de renda de acordo com o nivel de renda. A literatura econdmica tem estudos que
indicam uma maior concentracao de renda em ambientes urbanos, onde também ha maior renda
disponivel, comparado com ambientes rurais, exemplificado no U invertido de Kuznets. (Souza,
2016; Barros, Gomes, 2009). O presente trabalho, por fazer uso de dados do Censo 2010 apenas,
ndo possui dados suficientes para fazer qualquer estimativa que leve em consideragdo o nivel
do indice de Gini com o de renda per capita ao longo dos anos, de modo a corroborar ou rejeitar
com o crescimento e queda da desigualdade de renda de acordo com um possivel movimento
da populagdo de ambientes com menos renda disponivel, como o rural, para maior renda
disponivel, como o urbano. No entanto, os resultados sugerem algum indicio de maior
desigualdade de acordo com maior renda.

Quanto as varidveis exogenas, grande parte delas ndo possuiram o sinal esperado. Na
estimativa da RDPC, notamos que as varidveis de infraestrutura de taxa de lixo e de taxa de luz
possuiram sinal negativo. No entanto, apenas a taxa de luz foi estatisticamente significante.
Dada a vasta heterogeneidade dos municipios brasileiros seria necessario um estudo
subsequente que busque responder essa questdo, ja que o que esperado ¢ uma relagdo positiva
entre infraestrutura e riqueza (Aratjo, Campelo, Marinho, 2014), onde melhor infraestrutura
reduza a chance de ficar na pobreza. A estimativa do impacto da taxa de lixo com o indice de
Gini também apresentou sinal negativo, porém ndo estatisticamente significante.

J& as varidveis exogenas referentes ao capital social apresentaram sinais esperados. O
impacto da variavel de esperanca de vida ao nascer na renda per capita foi positivo. Isso pode
ser pelo maior acimulo de experiéncia de trabalho ao longo da vida, que normalmente resulta
em salarios maiores (Mendonga, Barros, 1995). Referente ao indice de Gini, as variaveis de
esperanga de vida ao nascer e expectativa de anos de estudo apresentaram sinal negativo, porém

ndo estatisticamente significantes. Assim, ndo podemos rejeitar a hipotese de que ndo possuem
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influéncia na desigualdade, apenas ver que talvez a o aumento destas duas varidveis tenha um
impacto que pode diminuir a desigualdade.

Devo ressaltar que todos os pardmetros estimados para o indice de Gini deram nao
estatisticamente significantes. Como a estimativa dos parametros para a renda per capita € o p
foram estatisticamente significantes, resta supor que houve uma falha no célculo desta segunda
equagdo do modelo. E possivel que o algoritmo do software para a maximizagdo por maxima
verossimilhanga ndo tenha conseguido efetuar as derivadas necessarias para encontrar o ponto
maximo para as duas variaveis, requerendo o célculo manual das equacdes. No entanto, a
simultaneidade entre as variaveis de interesse nos leva a crer que um estudo mais aprofundado

nestas questdes pode trazer resultados menos ambiguos.
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4 CONSIDERACOES FINAIS

A desigualdade de renda tem sido vista cada vez mais como um empecilho para o
desenvolvimento sustentdvel do Brasil. A sua influéncia em diversas esferas da sociedade
brasileira, como econdmica e social, a torna um fator importante a ser resolvido. Uma menor
desigualdade de renda est4 associada a maior coesdo social, ampliando senso civico e o senso
de pertencimento a nacdo, se tornando um fator com grandes beneficios para a maior parte da
populagdo, que historicamente tem a sua renda média mensal muito abaixo do centésimo mais
rico do pais. Entretanto, devido ao seu carater complexo, ndo monocausal, ou seja, sendo o
resultado de diversas politicas publicas em escala nacional ao longo dos anos, e requerendo
estudos cuidadosos junto a agdes que ndo beneficiam diretamente aqueles que detém o poder
econdmico e politico do pais, ele se torna uma matéria de dificil resolugdo.

De fato, observa-se na desigualdade de renda brasileira um cardter inercial, que
atravessa periodos de democracia e ditadura. Ao longo dos ultimos 100 anos, o Brasil passou
por diferentes niveis de desigualdade, mas consistentemente o nivel é sempre alto. Alguns
ciclos sdo de maior inclusdo social, como o da primeira década do século XXI. No entanto, sao
ciclos que ndo se sustentam continuamente, ¢ logo se observa um novo aumento da
desigualdade, como o observado apo6s 2015. Isso exemplifica o carater inercial da desigualdade
de renda, onde o abismo entre os extremos da distribui¢do leva a uma divisdo desigual do poder
politico, onde os mais ricos capturam a maior parte da esfera publica. Essa divisdo desigual se
transforma em uma realidade vantajosa para poucos em detrimento do bem-estar de muitos. Por
exemplo, a desigualdade de poder politico se reproduz em desigualdade educacional, ja que
quem detém o poder politico ndo usufrui da educagdo publica (nem de outros servigos publicos),
e, assim, ndo enxerga nesses itens importancia de fato, gerando um ciclo de desigualdade de
oportunidades que mantém a concentragdo de renda elevada.

Outra caracteristica que uma sociedade com alto nivel de desigualdade tem, e que reduz
a possibilidade de adotar politicas de maior redistribui¢do de renda, ¢ a percep¢do da maior
parte da populacdo com a sua propria riqueza. A classe média por exemplo, tende a se colocar
entre os mais pobres, devido o baixo rendimento médio brasileiro e o alto nivel de concentracao
de renda observado entre o 1% mais rico do pais. A falta de percep¢ao da magnitude da pobreza
da sociedade brasileira dificulta a aceitacdo de politicas redistributivas.

A necessidade de uma politica ativa de distribuicao de renda fica clara ao observarmos
que o Brasil ndo ¢ um pais pobre, mas um pais com muitos pobres. Rotineiramente, a solu¢ao

para o aumento da renda média dentre os pobres e miseraveis € o crescimento do PIB, movendo
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a populacdo toda a um nivel mais elevado de renda. Porém, o crescimento do PIB em uma
sociedade com alto nivel de desigualdade de renda faz com que os que detém maior parte do
capital do pais receba maior parte destes ganhos adicionais, ndo necessariamente movendo a
populacao toda na mesma magnitude. Essa ¢ a caracteristica que faz com que haja necessidade
de aplicar uma politica publica de redistribuicdo de renda antes mesmo de tentar acelerar o
crescimento da economia. H4 estudos que mostram que a populagdo pobre ¢ mais sensivel a
estas politicas do que ao crescimento anual do PIB. Assim, visando trazer maior informagao
sobre esse fendmeno, este trabalho buscou aprofundar a relacdo entre renda per capita e
desigualdade, e averiguar se de fato estas possuem uma relagdo de simultaneidade.

Partindo da hipdtese de que ha simultaneidade entre a renda per capita e a desigualdade
de renda, buscou-se verificar a relagao entre os dois, assim como entre fatores de capital humano
e de infraestrutura, de modo a entender melhor a relacdo entre eles. Conforme a bibliografia e
a hipotese sugerem, foi verificado uma relagdo simultanea entre os dois, com sinal negativo,
implicando que a renda per capita brasileira poderia aumentar com a reducdo da desigualdade
de renda, de acordo com os dados desta pesquisa. Assim, ndo se rejeita a hipdtese de que o
Brasil poderia diminuir a sua populagdo pobre apenas com a aplicag@o de politicas publicas de
distribuicdo de renda, freando a recente queda dos indices sociais brasileiros, e o retorno do
povo a miséria e a fome. Ha espacgo para isso, visto que somos uma das nagdes com maiores
indices de desigualdade de renda no mundo, € uma queda do nosso nivel de desigualdade para
o nivel observado em paises desenvolvidos da Europa, teria um impacto imediato na nossa
populacdo pobre, que poderia desfrutar de condigdes mais dignas de vida. No entanto, os
resultados com relagdo a renda per capita e o comportamento das variaveis de infraestrutura
selecionadas, que foi negativo, enquanto o resultado esperado era positivo, indica um ponto a
ser analisado posteriormente. Da mesma forma, a estimativa dos parametros para o indice de
Gini, que deram todos estatisticamente insignificantes, também indicam um outro ponto deste

trabalho onde pesquisas adicionais podem trazer maiores esclarecimentos acerca do tema.
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